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2.9 Toolformer Meta AI LLM可以调用工具了！

• LLM一旦可以联网并使用工具，可能性会无限扩展

• 以自监督的方式微调LM，在不失模型的通用性下，让模型学会自动调用API。通过调用一系

列工具（计算器、搜索引擎、翻译系统和日历等），Toolformer大大提高了GPT-J (EleutherAI

6.7B)的零样本性能，使其在一系列不同的下游任务上甚至优于更大的GPT-3模型

• 给定纯文本的数据集，首先将该数据集转换为通过API调用增强的数据集。包含三个步骤：

采样API调用，执行API调用，过滤API调用

• 下游任务：LAMA、数学推理、问答、多语言问答

Toolformer: Language Models Can Teach Themselves to Use Tools. Meta AI



2.24 LLaMA Meta AI

• 万亿级Token的预训练数据：英语CommonCrawl[67%]，C4 [15%]，Github[4.5%]，维基百

科[4.5%]，古腾堡和Books3[4.5%]，ArXiv[2.5%]，Stack Exchange[2%]

• 模型主要创新（区别）：预归一化[GPT3]，SwiGLU激活函数[PaLM]，旋转嵌入[GPTNeo]

• 训练方式：follow GPT-3、Palm

LLaMA： Open and Efficient Foundation Language Models. Meta AI



3.8 Visual ChatGPT 微软图文并用

• 可以根据指示各种魔改生成图片

• Visual ChatGPT将 ChatGPT 作为逻辑处理中心，集成视觉基础模型，使用户能与 ChatGPT

以图文的形式交互，还能提供复杂的视觉指令，让多个模型协同工作

Visual ChatGPT: Talking, Drawing and Editing with Visual Foundation Models. MSRA



3.9 GigaGAN 10亿参数

• 检索

GigaGAN: Scaling up GANs for Text-to-Image Synthesis Large-scale GAN for Text-to-Image Synthesis.CVPR2023. Carnegie Mellon University



3.13 斯坦福Alpaca 7B匹敌text-davinci-003 175B

• 调用 OpenAI 的 text-davinci-003 模型产生52K个有价值的intruction-following examples ，

以此微调 Meta AI 的LLaMA 7B ，从而生成了 Alpaca 7B

• 微调成本奇低，不到600美元：服务器租赁约100美元+调用OpenAI API约500美元

• 训练时长：在8个80GB A100上训练3个小时

Alpaca: A Strong, Replicable Instruction-Following Model. Standford



3.14 GPT-4

• 突破纯文字的模态，增加了图像模态的输入，产生文本输出。

• 输出任务依旧是一个自回归的单词预测任务，与外界之前的预期略微不同

• GPT-4 的能力已在各种专业和学术基准上表现出了人类的水平，包括以大约前 10% 的成

绩通过模拟律师资格考试。同时对于图片模态的强大识别能力扩大了 GPT-4 的应用范围

GPT-4 Technical Report. Arxiv.OpenAI



3.14 Google PALM

• 7800 亿个 token 的训练数据，基于pathways系统，6144个TPUv4，达到了业界较高系统效率

• 经典结构：a dense, decoder-only, full-attention Transformer model

• 3个规模：8B，62B，540B

• Google 在2021年提出了Pathways的构想：

• 当前模型的主要问题：基本都是一个模型做一个任务；在一个通用的模型上继续fine-tune，会遗

忘很多其他知识；基本都是单模态；基本都是 dense 模型，在完成一个任务时（不管难易程度），

网络的所有参数都被激活和使用；

• Pathways 的愿景——一个跟接近人脑的框架：

• 一个模型，可以做多任务，多模态；sparse model，在做

任务时，只是 sparsely activated，只使用一部分的参数

• 然而PaLM没实现

• PaLM只是他们的第一步，在当前的经典上做到SOTA，后续目

标依然是Jeff提出来的上述愿景

PaLM: Scaling Language Modeling with Pathways. Arxiv 2022.10. Google Research



3.15 文生图公司midjourney 推出第五代模型

• 更听从用户的输入信息，自然语言理解能力提升

• 更高的图像质量，更真实的图像，更广泛的调节风格的范围，生成更艺术或真实的图像

https://www.midjourney.com/home/?callbackUrl=%2Fapp%2F

V4 V5



3.16 微软公布GPT加持的Copilot

• 自称是地球上最强大的提升生产力的工具，可以帮你写邮件、做会议总结、写文档、做预

算表格、做ppt等，搞定office

• EXCEL COPILOT：以对话形式告诉Copilot要执行的工具，比如数据提取、分析、总结等

• PPT COPILOT: 能直接将文稿内容一键转为ppt

• WORD COPILOT：根据对话记录，快速生成草稿，完成草稿润色，内容总结等

• “人类天生就爱梦想、创造、创新。”

https://blogs.microsoft.com/blog/2023/03/16/introducing-microsoft-365-copilot-your-copilot-for-work/

Excel_copilot PPT_copilot Word_copilot



3.21 谷歌宣布Bard 开放内测

• 大体功能跟 ChatGPT 很相似，只懂英文、不会编程，在交互上区别较大的是它在创作完

成后，会给出 3 个预选答案供你选择。如果不满意可以点击刷新按钮，让它重新生成你想

要的答案。额外提供了一个「Google it」按钮，支持将问题一键跳转到 Google 进行搜索

https://bard.google.com/



3.23 ChatGPT plugins 连接成百上千个API 

• 使得ChatGPT可以调用第三方插件，以此增强其功能并允许其执行更加广泛的操作如：

• 检索实时信息: 例如，体育比分、股票价格、最新消息等

• 检索知识库信息: 例如，公司文件、个人笔记等

• 代表用户执行操作；例如，订机票、订餐等

https://openai.com/blog/chatgpt-plugins



4.12 Databricks发布Dolly 2.0

• “我们鼓励5000+员工手搓了一个数据集，训练 LLM 还把它开源。”

• 开源数据集 databricks-dolly-15k，由数千名 Databricks 员工生成的超过 1.5 万条记录的语料

库，Databricks 称这是「第一个开源的、人工生成的指令语料库，专门设计用于让大型语言

能够展示出 ChatGPT 的神奇交互性」，允许使用、修改和扩展，包括学术或商业应用

• Dolly 2.0 是基于Eleuther AI的Pythia模型，有2.8B、6.9B、12B三个版本，huggingface调用

• 团队设置一个竞赛，列出了 7 项非常具体的任务：公开问答、封闭式问答、信息抽取、摘要

总结、集思广益、分类、创意写作

https://huggingface.co/databricks/dolly-v2-12b



5.10 Google全新大语言模型PaLM 2正式亮相

• 训练数据（3.6 万亿个 token PaLMx5）、 100+语言适配、支持20多种编程语言

• PaLM 2的四种不同规格：Gecko(壁虎)、Otter(水獭)、Bison(野牛)和Unicorn 340B(独角兽)

• Gecko：最小尺寸，可以在移动设备上运行，速度足够快，即使离线状态也可以进行交互应用

Otter：中等大小模型，适合各种任务，包括自然语言处理、机器翻译和代码生成

Bison：更大的模型，可以处理更复杂任务，例如生成逼真的图像和视频

Unicorn：最大尺寸，可处理最复杂的任务，如编写诗歌、代码、脚本、音乐作品、电子邮件、信件等

• Sec-PaLM：面向网络安全维护，使用人工智能来帮助分析和解释潜在恶意脚本的行为，并在非

常短的时间内检测哪些脚本实际上对个人和组织构成威胁

PaLM 2 Technical Report. Google Research



5.22 Meta AI 重磅推出LIMA 无需RLHF就能对齐

• 提出表面对齐假说(Superficial Alignment Hypothesis)，将对齐视为一个简单的过程：学习

与用户交互的样式或格式，来展示预训练期间就已经获得的知识和能力

• 只使用1000个精心挑选的样本微调一个 65B LLaMa，无需RLHF，性能媲美甚至优于GPT-4

• 数据集来源：这1000个近似真实用户提示和高质量响应的示例中，有750个来自Stack 

Exchange和wikiHow这样的社区论坛，其余250个则是手动编写

• 根据人类偏好的实验结果，LIMA 的表现比 Alpaca 65B 和 DaVinci003 都要更好，表现和

Bard 相当， Claude 和 GPT-4 通常比 LIMA 的表现更加出色

LIMA: Less Is More for Alignment. Meta AI
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LLM带来的机遇

① LLM事实一致性不足、数学能力差、缺乏常识知识

② 利用LLM作为基础模型完成NLP任务、作为标注工具、

作为评价工具

③ 对LLM的评价：不存在完全客观的指标对ChatGPT等

系统进行评价，方向为自动地对模型进行综合、客观、

公正地评价

LLM的能力来源：“涌现”现象的成因、CoT的机理、

跨语言能力，方向为解释LLM背后的原因

④ 约902个公司/组织正在与OpenAI合作，从定制化、小

型化、个性化、角色化、安全性、隐私性的角度

大模型时代自然语言处理的机遇与挑战.YSSNLP. 车万翔

①弥补

LLM不足

②利用

LLM能力

③探究

LLM机理

④推广

LLM应用



后ChatGPT时代做科研的思路

• Parameter-Efficient Fine-Tuning（PEFT）
提升训练效率

• Using Existing Stuff
巧妙使用别人的预训练模型，去做Zero-shot、Few-shot，顶多Finetune

• Plug-and-Play
做一些通用的、即插即用的模块，如模型的模块(Non-local module)、目标函数(Focal loss)、

数据增强(Mixup)等

• Dataset、Evaluation、Survey
做一个数据集、纯分析的文章、综述

Yi Zhu. Amazon. 



Parameter-Efficient Fine-Tuning (PEFT)

• PEFT 可以使 LLM 高效适应各种下游任务，仅微调少量或额外的模型参数，固定大部分预

训练参数，大大降低计算和存储成本，最先进的 PEFT 技术能实现与全量微调相当的性能

• Prefix/Prompt-Tuning

• Adapter-Tuning

• LoRA

https://huggingface.co/blog/peft（huggingface PEFT库 集成Lora/Prefix Tuning/Prompt Tuning/P-Tuning）

GPT Understands, Too (P-tuning v1, 清华，2021.3)

Prefix-Tuning: Optimizing Continuous Prompts for Generation (Prefix-tuning, 斯坦福，2021.1)

The Power of Scale for Parameter-Efficient Prompt Tuning (Prompt-tuning，谷歌，2021.9)

P-Tuning v2: Prompt Tuning Can Be Comparable to Fine-tuning Universally Across Scales and Tasks (P-tuning v2, 清华，2021.10)

Parameter-Efficient Transfer Learning for NLP（Adapter tuning, 谷歌, 2019.2）Series Adapter

MAD-X: An Adapter-Based Framework for Multi-Task Cross-Lingual Transfer（2020.5）Parallel Adapter

LORA: LOW-RANK ADAPTATION OF LARGE LANGUAGE MODELS（微软，2021.10.16）



Using Existing Stuff — ChatIE

Zero-Shot Information Extraction via Chatting with ChatGPT. Arxiv 2023.2. 北交×达摩院

• 将Zero-shot IE任务分解为两个阶段，第一阶段找出句子中可能存在的相应元素类型，

第二阶段对第一阶段的每个元素类型进行链式信息提取



Using Existing Stuff — ChatIE

Zero-Shot Information Extraction via Chatting with ChatGPT. Arxiv 2023.2. 北交×达摩院

• Few-shot为已有模型的低资源结果：PaddleNLP LIC2021 5 IE和CaseRel用于RE，

AdaSeq和Bert-CRF用于NER，PaddleNLP LIC2021 EE和Text2event用于EE

• ChatIE在MSRA上与fs-20相当，或在NYT11-HRL、collnpp和ACE05上优于fs-100，甚至

在性能上超过了DuIE2.0和DuEE1.0的full-shot



Using Existing Stuff — InstructUIE

InstructUIE: Multi-task Instruction Tuning for Unified Information Extraction. Arxiv 2023.4. 复旦

• 基于Instruction tuning技术实现了一个统一的信息抽取框架，挖掘内部任务之间的依赖关系

• 提出一个IE INSTRUCTIONS数据集：包含32 个不同IE数据集（NER20/RE8/EE4），采用统一

的文本到文本格式，带有专家编写的instructions



Using Existing Stuff — InstructUIE

InstructUIE: Multi-task Instruction Tuning for Unified Information Extraction. Arxiv 2023.4. 复旦

• Backbone: 11B FlanT5

• 效果：取得了和BERT监督学习可比较的一个效果；在zero-shot的能力上取得了sota，比gpt3.5 

sota也好得多；利用一个multi-task模型可以解决大量的任务



Plug-and-Play — Chameleon

• 方法：开发了一个插拔式组合推理框架，Chameleon，有效利用LLM来解决它们固有的限制，

并应对各种推理任务。成功整合了各种工具，包括LLM、现成的视觉模型、网络搜索引擎、

Python函数和基于规则的模块，以构建一个多功能、可自适应的人工智能系统来回答现实

世界的查询

Chameleon: Plug-and-Play Compositional Reasoning with Large Language Models. Arxiv 2023.5. Microsoft Research



Plug-and-Play — Chameleon

• 在两个不同的基准测试中展示了该框架的自适应性和有效性，分别是ScienceQA和TabMWP，

显著提升了现有的少样本和最先进模型的准确性，展示了在各种领域解决实际查询的潜力

Chameleon: Plug-and-Play Compositional Reasoning with Large Language Models. Arxiv 2023.5. Microsoft Research



Dataset、Evaluation、Survey

• 该图展示了LM的详细演化过程，从中可

以得出以下有趣的观察结果：

① Decoder-only 模型逐渐主导了LLM发展

② OpenAI在LLM方面一直保持着领先地

位，现在和未来都有可能如此

③ Meta在开源LLM方面做出了重要贡献，

并推动LLM的研究

④ LLM表现出向闭源的倾向

⑤ Encoder-decoder模型仍然具有前景，因

为这种架构仍在积极探索中，并且大多

数都是开源的

Harnessing the Power of LLMs in Practice: A Survey on ChatGPT and Beyond. Arxiv 2023.4. Amazon, USA



Dataset、Evaluation、Survey

• 如何在缺乏高质量真实数据的情况下，为复

杂的结构化NLP任务合成大规模高质量训练

数据？

• 本文提出利用任务难度的非对称性，反向引

导LLM产生输入文本，从而合成许多高质量

的结构化输出

• 在封闭信息提取任务中，往往没有高质量数

据集，而且过去的方法没有很好的表现

• 本文方法与现有方法不同之处在于通过反向

任务解决了结构化输出难度的问题

Exploiting Asymmetry for Synthetic Training Data Generation: SynthIE and the Case of Information Extraction. Arxiv 2023.3. EPFL



Dataset、Evaluation、Survey

• 利用非对称性的原理，通过从结构化输出

中生成输入文本，稍加修整成为高质量的

训练数据，以提升模型在封闭信息提取中

的性能，在micro和macro F1指标上表现优

于同类模型57和79个百分点

• LLM 选择: GPT 3.5系列的code-davinci-002、

text-davinci-003

• SynthIE-code : 1.8M train, 10K vad, and 50K 

test, generated with code-davinci-002. 

SynthIE-text: 10K vad, 50K test, generated 

with text-davinci-003.

• 标注总费用：$ 223.55

Exploiting Asymmetry for Synthetic Training Data Generation: SynthIE and the Case of Information Extraction. Arxiv 2023.3. EPFL
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